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obor studia:
InZenyrska informatika v dopravé a spojich

Abstrakt

Celosveétovym trendem v oblasti méfen{
spotfeby plynu je postupné osazovani odbérnych
mist tzv. inteligentnimi méfidly. Tyto piistroje
jednak méfi ve vysokém cCasovém rozliSeni a
jednak umoziiuji on-line pfenos naméfenych
dat ke zpracovani v informacnim systému dis-
tributora nebo obchodnika s plynem. Ackoli
cena téchto pfistroji postupné klesd, vzhledem
k velmi vysokému poctu odbérnych mist (napf.
v CR je jich pies milion) je nutné osazovéni
provadeét postupné v pribéhu nékolika let.

Idedlni je rozmistovat méfidla tak, aby
byla naméfend data vyuZzita s maximdlni efek-
tivitou. Svou roli vSak hraji také technicko-
ekonomickd omezeni dané vlastnim procesem
osazovani (napiiklad je vyhodné, aby byly osa-
zované piistroje v geografické blizkosti).

V tomto ¢lanku je pfedstavena metodika
vybéru vhodnych odbérnych mist k osazeni inte-
ligentnim méfenim. Metodika je zaloZena na sta-
tistickém zpracovan{ fakturacnich dat odbérnych
mist ze zdkaznického kmene distribucni
spole¢nosti RWE GasNet, s.r.o. NavrZend me-
todika bude v uvedené distribu¢ni spolecnosti
v ndsledujicim roce provozné testovana.

Uvod

Meéfeni odbéru je pro distribuci a obchod s energi-
emi kliovou zdlezitosti. Na zakladé vysledki méfeni
se fakturuje odebrand energie, predikuje odebrana ener-
gie v budoucnu, urcuje cena atd. Distribu¢ni sit, af jiz
plyndrenska ¢i elektroenergetickd, je osazena v riznych
bodech méfidly s rtiznou presnosti a riznym ¢asovym
rozliSenim. Obecné plati, Ze ¢im vétsi mnoZstvi plynu
(nebo elektrického proudu) danym mistem protece,
tim vétsi Casové rozliSeni se pouZiva pfi archivaci
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namétenych hodnot. V uzlovych bodech distribu¢ni sité
proto byva zpravidla velmi podrobné meétfeni (s ho-
dinovou nebo denni frekvenci), zatimco u koncovych
zakaznikd byva méfeni méné podrobné. Vyhlaska [2]
o pravidlech trhu s plynem uvadi tii typy méfeni odbéru:

méreni typu A — pribéhové méfeni s dalkovym
prenosem dat,

méreni typu B — pribéhové méfeni bez dilkového
pfenosu dat,

méreni typu C — kumulativni méfeni.

Zatimco v prvnich dvou pripadech jsou naméfené hod-
noty ukladany v pravidelnych Casovych intervalech (ty-
picky hodina nebo den), v piipadé méteni typu C je
k dispozici pouze aktudlni stav spotiebované energie. Pti
tom vSak chybi dalkovy pfenos tidaju a tudiZ je spotfeba
znama pouze za del§i Gasové obdobi. V CR je toto ob-
dobi typicky jeden mésic pro firemni zdkazniky s vySsi
spotfebou a jeden rok az 18 mésicti pro domacnosti a
malé firemni zdkazniky.

Je celkem pochopitelné, Ze vétSina zakaznikl je vzhle-
dem k malému odbéru osazena meéfenim typu C.
Tato skutecnost je vSak pficinou urcitych provoznich
problémd. V uréitych situacich je totiz tfeba znat tdaje

s vy$§im Casovym rozliSenim, nez je k dispozici. Jedna
se napiiklad o tyto situace:

e Zména ceny plynu — v takovém piipadé€ je tieba
znat k datu zmény spotiebu vSech zdkaznikl, aby
jim bylo moZné fakturovat spotfebu dle platného
ceniku.

e Urcovani hodnoty akcii spolecnosti — zde je nutné
znat priblizné hodnotu majetku distributora ¢i ob-
chodnika s energii, do celkové bilance vSak chybi
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hodnota tzv. nevyfakturované energie, tedy ener-
gie, kterd jiz byla spotfebovana, ale nebyla jesté
fakturovéna.

e Zuctovani odchylek — v kazdé distribucni siti
nutné dochazi ke ztratam. Vzhledem k tomu, Ze
ani u elektrické energie, ani u plynu neni mozné
objektivné urcit, kterému obchodnikovi ztrata
v daném dni vznikla, jsou ztrity rozpocitivany
mezi jednotlivé obchodniky pfimo dmérné
mnozstvi energie, kterou prodali. Toto mnozstvi
vSak neni z divodi nepribéhového méfeni
Znamo.

Existuji v zdsad€ dva hlavni pfistupy k feSeni vySe uve-
deného problému:

e osazeni vSech odbérnych mist méfenim typu A,

e odhad spotieby pomoci ndhradnich metod.

Atkoli v CR i ve sv&té stile z ekonomickych divodi
prevlada zejména druhy piistup (na vyvoji modeld
pro odhad spotieby plynu v CR se vyznamn& podili
i fesitelsky tym z UI [1, 4]), je postupné osazovéni
zakaznikt prib&hovym méfenim v dlouhodobém plinu
mnoha distribu¢nich spolecnosti.

Plan pocitd s osazovanim tzv. inteligentnimi méftidly
(smart meters [5]). Konvenéni pribéhové méfent je re-
alizovano pomoci prepocitdvace s datovym uloZistém a
piipadnym dalkovym prenosem (v pfipadé méfeni typu
A), ktery je pfipojen k nepribéhovému méfidlu (elek-
tromér, plynomeér). Naproti tomu inteligentni méfidlo
je méfici zafizeni, které pfimo umoZiluje ukladani
dat s vysokym casovym rozliSenim — jednd se prak-
ticky o méfeni v redlném Case — a jejich odesilani
(s maximalné¢ dennim intervalem) provozovateli dis-
tribu¢ni sit€. Kromé toho umoZziuji inteligentni méfidla
napiiklad upozornéni na vypadky, monitoring kvality
dodavané energie ¢i obousmérnou komunikaci (Ize tedy
navazat i spojeni od provozovatele sité k méfidlu). Para-
doxné (mozna pravé kvuli zamyslenému masovému na-
sazeni) jsou inteligentni méfidla levnéj$im feSenim nez
konvenéni pribéhové méfeni, které se jiz stava moradlné
zastaralym.

I pfes relativné nizkou cenu je vSak nemozné osadit
vSechna odbérnd mista najednou. Odbérnych mist bez
pribéhového méfeni je totiz velké mnoZstvi, v CR je
napfiiklad vice nez milion takovych zdkaznikt. I pfi
cené jednoho méfidla v ramci tisicd korun se jedna
o vysoké ndklady a tudiZ je nutné osazovani rozlozit
do vice let. Orientacné se pocitd s minimdlné deseti-
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letym obdobim osazovani. Aby bylo osazovani co nej-
podle pfedem pfipravené metodiky. V nasledujicich od-
stavcd bude problematika osazovani méfidel rozebrana
z nékolika Ghld pohledu. Ddle bude prezentovan navrh
metodiky osazovani, ktery vznikl v rdmci spoluprice
mezi Ul a distribu¢ni spole¢nosti RWE GasNet, s.r.o.
Tento ndvrh zohlediiuje vSechny niZe uvedené thly po-
hledu. V nasledujicim roce se planuje experimentalni
ovéteni efektivity této metodiky ze strany RWE.

1. Moznosti vyuziti dat z inteligentniho méreni

Inteligentni méfidla poskytuji data o spotfebé témér
v redlném Case. Takovéto data jsou velmi cennd a maji
vice moznosti vyuziti. V nékterych piipadech je ke
zpusobu vyuziti naméfenych dat vhodné prihlédnout
pfi ndvrhu odbérnych mist k postupnému osazovani
méfidly. Vybrané moZnosti vyuZiti jsou popsdny
v nésledujicich odstavcich.

S ohledem na vSechny niZe uvedené aspekty byla vy-
tvorena metodika identifikace obci vhodnych pro osa-
zeni inteligentnim méfenim tak, aby v dané obci byli vy-
soce zastoupeni problematiéti zdkaznici. Definice pro-
blematického zdkaznika bude diskutovana niZe v od-
stavci 2, kde jsou zaroveni diskutovany rdzné vari-
anty navrzené metodiky. Vlastni pouZiti pak zavisi na
konkrétni situaci a na prioritich zadavatele.

1.1. Zpresnéni odhadu spotieby

Odhad spotfeby plynu v situacich diskutovanych
v dvodu tohoto piispévku probiha typicky pomoci
ruzné kvalitnich matematickych modeli. Jednim z nej-
pouzivanéjSich modelti v ramci CR je tzv. model
TDD [1] (zkratka TDD odpovidd pojmu “typové
diagramy dodavky™), vyvinuty ve spoluprici Ul a
RWE Plynoprojektu pro ucely zictovani odchylek.
Jeho pouziti pfitom nemusi byt ve vSech piipadech
vhodné vzhledem k tomu, Ze je model optimalizovadn
pro co nejpresnéj$i odhad celkové spotieby vétSich
zakaznickych skupin. Pro optimalizaci modelu k odhadu
individudlni spotieby, pripadné¢ pro konstrukci zcela
nového modelu §itého na miru dané problematice, je za-
potiebi znacného poctu pribéhové naméfenych udaju
o spotiebé. Data z inteligentnich méfidel jsou pfitom
nejsnadnéji ziskatelnymi ddaji s dostateCnym Casovym
rozliSenim.

Za timto tcelem je vhodné mit k dispozici reprezenta-
tivni ndhodny vzorek odbérateld. Vzhledem k tomu, Ze
pro optimdlni klasifikaci zdkaznikl, na jejimz zakladé
by se provadél vybér do vzorku, neni dostatek infor-
maci (dostupnd fakturacni data neposkytuji informaci
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v dostate¢ném Casovém rozliSeni a data z pribéhovych
meéfeni v rdmci projektu TDD pravdépodobné nejsou
zcela reprezentativni), bylo by z pohledu zptfesnéni od-
hadu spotieby vhodné ¢ast méfeni v kazdém kole insta-
lace rozmistit zcela ndhodné.

1.2. Zpresnéni informace u obtiZzné modelovatelnych
odbérnych mist

Doposud pouzivané modely pro odhad spotfeby jsou
zaloZeny na statistickém pfistupu. Kriteridlni funkce pro
optimalizaci jsou tudizZ zaloZeny na statistice pocitané
pres zvolené zdkaznické tfidy. Z principu tedy tyto me-
tody nemohou dobte fungovat pro odhad individudlnich
spotfeb netypicky se chovajicich zdkaznikd. Osa-
zeni problematickych zakazniku inteligentnim méfenim
proto muze v dusledku zlepsit pfesnost informace o cel-
kovém odbéru za predpokladu, Ze méfeni budou (rela-
tivné) pfesnd a presnost odhadu se na neméfeném kmeni
zvysi v disledku vEtsi stability.

1.3. Vyuziti méreni pro odhad lokalnich ztrat

Inteligentni méfeni (za ptfedpokladu, Ze jsou Uplnd a
kvalitni) mohou poskytnout cennou informaci o priibéhu
ztrat v uzaviené lokalité. Tato informace je doposud
nezndma a ztraty jsou zpravidla odhadovany pevnym
podilem celkového natoku do lokality. Podminkou
vyuZiti inteligentnich méfeni pro méfeni ztrit je
vSak osazeni vSech odbérnych mist v dané lokalité.
Predpoklada se totiZ, Ze vSechny dalsi vstupy a vystupy
jiz prubéhové méfené jsou a tak lze ztraty vypocist
prostym odectenim piislusnych namétenych hodnot.

1.4. Jednoduchost osazovani

Pro zvySeni efektivity pii fyzickém osazovani je vhodné,
aby osazovand odbérnd mista byla geograficky blizko
sebe. Geograficka blizkost osazovanych odbérnych mist
minimalizuje persondlni ndklady a ndklady na dopravu.
Tento pozadavek je v souladu s potiebou osazeni celé
uzaviené lokality za ti¢elem méfeni ztrat.

2. Identifikace lokalit vhodnych pro osazeni inteli-
gentnim mérenim

UvaZujeme-li vSechny moznosti vyuZziti naméfenych
tdaji uvedené v odstavci 1 a chceme-li ke vSem
prihlédnout pii pldnovani postupného osazovani
odbérnych mist inteligentnimi méfidly, jevi se jako nej-
vhodnéjsi nasledujici postup:

e Cast méfeni umistit zcela nahodné,

e Casti mefeni pokryt celé uzaviené lokality tak, aby
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byly vybrany lokality s nejvétSim zastoupenim
obtizné modelovatelnych zdkaznika.

Vzhledem k tomu, Ze prvni bod je z pohledu metodiky
pomérné jednoduchy, vénujeme se v nasledujicim textu
vyhradné druhé casti, tj. identifikaci lokalit vhodnych
pro osazeni. Informace o tom, ke které uzaviené lo-
kalit€¢ odbérné misto prislusi, jsou bohuzel nedostupné
v dostatené kvalité. Za jednotku pro identifikaci byla
proto zvolena obec. Hlavnim hlediskem je pochopi-
telné vyuziti méfeni ke zpfesnéni informace u obtizné
modelovatelnych zdkazniki. Vedlej$im efektem je vSak
splnéni dalsich kritérii, jako je geografickd blizkost osa-
zovanych odbérnych mist a v nékterych piipadech také
uzavienost dané lokality (v pripadé, Ze se jednd o loka-
litu pokryvajici jednu obec).

Hlavni mysSlenka se dd v bodech popsat takto:

e Nalezneme kritérium kvantifikujici problémovost
zékaznika. Typicky takovym kritériem bude
néjaka Ciselnd charakteristika zalozena na fak-
turacni historii a néjaka kritickd mez.

Pro vSechny obce napocitdme zastoupeni (nebo ji-
nou charakteristiku) problematickych zdkaznika.

Zvolime obce s nejhor§imi hodnotami vyse uve-
denych charakteristik a ty pak kompletné osadime
inteligentnim méfenim.

Princip metodiky je formulovan relativné obecnym
zpusobem. Vhodnou volbou parametrti lze pfibliZit
vysledek poZadovanému cili. Jednotlivé volitelné pa-
rametry jsou podrobnéji rozebrany v nasledujicich od-
stavcich.

2.1. Kritérium problematického zakaznika

Kritérium problematického zdkaznika by mélo byt
zaloZzeno na jeho fakturacnich datech. Pro ndvrh
metodiky byly k dispozici fakturacni ddaje vSech
zakaznikt distribuéni spoleénosti RWE GasNet. Pro
kazdého zdkaznika jsou dostupné tidaje z jednoho nebo
vice fakturacnich obdobi. V kazdém obdobi midme
kromé& naméfené spotieby také urcité detailni informace
o odbérném misté — ddaje o obci, v niZ se odbérné
misto nachazi, typ a zplsob odeétu (fadny/mimotadny,
resp. jakym zpisobem byl odeCet proveden) a déle tidaje
o spotiebicich, které zakaznik vyuzivd. Pro analyzu
byla vyuzita pouze data zdkazniki, ktef{ méli alespon
4 platné odecCty. Jedna se priblizn€ o 80% zakazniki.
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Pro navrh kritérif jsme uvazovali tyto zdkladni veli€iny:

Planovana rocni spotieba (PRS) — hodnota zaloZena
na historickych spotfebach (tj. spotiebach za ob-
dobf az 3 roky pred danym faktura¢nim obdobim),
vypocet probihd v souladu s vyhlaskou [2] podle
vzorce

ZTGQ S”'

PRS = ’
ZTEQ ZdE‘r TDDy

ey

kde

PRS znaci planovanou roéni spotfebu daného
zakaznika,

2 je sjednoceni jednoho nebo vice historickych
fakturacnich obdobi pokryvajici 3 roky
zpétné od data vypoctu PRS,

S; je fakturovand energie za obdobi 7,

TDDgy je tzv. “pfepolteny typovy diagram
dodavky”pro den d definovany vyhlaSkou
[2] a zvefejnény na webové strance
operatora trhu s energiemi OTE, a.s. [3].
Hodnoty typovych diagrami jsou vypocteny
pomoci modelu TDD [1], pro ucely analyzy
byly typové diagramy napocitidny znovu,
aby byla zajiSt€na jednotnd verze modelu
TDD po celé testované obdobi.

Normalizovana aktudlni spoticeba (IPRS) — vypocte
se tak, Ze se aktudlni fakturovand spotieba v kWh
vydéli souétem prepoctenych TDD za dané fak-
turacni obdobi, tj. podle vzorce

S
ZdET TDDd 7

kde 7 je tentokrat posledni zndmé fakturacni ob-
dobi. IPRS v postaté odpovida “idedlni”’hodnoté
planované rocni spotieby, tedy tomu, co je od-
hadovédno planovanou ro¢ni spotfebou. Z toho
divodu pouzivame zkratku IPRS.

PRS = 2)

Prepocet fakturovanych spotfeb na IPRS, resp. PRS
se provadi z toho divodu, aby byly jednotlivé
udaje v rdmci historie daného zdkaznika porovnatelné.
Piepoétem se eliminuje vliv teploty a také vliv rizné
délky fakturacnich obdobi (spotfeba je normovand na
rok).

Pfi dalSich analyzich vychdzime z mySlenky, Ze
zdkaznik je obtiZné modelovatelny, jestlize vykazuje
prilis velkou variabilitu spotfeby (piesnéji [IPRS). Nesta-
bilni chovani se da charakterizovat napt. nasledujicimi
kritérii:
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1. pomér aktudlni a historické spotfeby v poslednim
faktura¢nim obdobi, tj.

g _ IPRSin,

Y= Pre 3)

2. smérodatnd odchylka iPRS v rdmci historie
zakaznika, tj.

1 Kz
— > (IPRS; — IPRS;)?,

n, —
v t=1

K® =
“4)

kde

IPRS;; jehodnota IPRS zdkaznika ¢ za fakturacni ob-
dobi ¢,

IPRS,; jeprimérna hodnota IPRS zakaznika ¢ za celou
jeho fakturacni historii,

PRS;; je hodnota PRS zdkaznika i za fakturacni ob-
dobi ¢,

n; je pocet ode¢tl zakaznika 7.

Kritérium (3) — pomér IPRS/PRS — zohlediiuje
posledni vyvoj. Stabilnimu chovani odpovidaji hodnoty
blizké 1. Vliv rizné délky historie pro vypocet PRS byl
¢astecné eliminovdn omezenim se na zdkazniky s delsi
historii (4 a vice ode¢tt). Obrazek 1 navic ukazuje, Ze

1500
1

‘mode| [%]
1000

&r méfeni
500
1

Pom

T 1
1000 1500

0 500
Pomér IPRSIPRS [%]

Obrazek 1: Vztah relativni chyby odhadu modelem TDD a
pomérem IPRS/PRS.

je toto kritérium velmi dzce spjaté s obtiznou odhadnu-
telnosti spotieby v daném fakturacnim obdobi. Obrazek
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ukazuje vztah mezi relativni chybou odhadu modelem
TDD a hodnotou kritéria (3). Je vidét, Ze se jednd témer
o pfimou umérnost.

Kritérium (4) — smérodatnd odchylka — je jakousi
globdlni mirou variability daného zdkaznika. Obecné
mensi hodnota znadi stabilnéjsi odbéry zdkaznika, avsak
pfi interpretaci je tfeba vzit v ivahu skutecnost, Ze vyse
smérodatné odchylky rovnéz zavisi na celkové hladiné
spotfeby daného zdkaznika.

2.2. Identifikované jednotky

Jako jednotka pro identifikaci vhodnosti osazovani inte-
ligentnim méfenim byla zvolena obec. Diivodem bylo,
Ze obec muZe byt dostatené mald tizemni jednotka na
to, aby bylo moZno osadit méfenim vsSechna pfitomna
odbérnd mista. Z analyz byly vylouceny obce, které maji
25 a méné odbérnych mist (z divodu zvyseného rizika
“plané¢ho poplachu”zpisobeného napf. jednim vysoce
nestabilnim zakaznikem).

Pochopitelné je teoreticky mozné volit i jiné jed-
notky, jako je napf. pfisluSnost k uzaviené lokalité (za
podminky, Ze tato data jsou k dispozici — v soucasné
pouzivaném souboru nebyla), pfipadné pokud netrvime
na osazeni celé lokality, 1ze volit vétsi izemni celky jako
napf. okres, nebo volit i jiné kategorie (jako je napf.
nadmorska vyska nebo pocet zdkaznikil v obci).

2.3. Ohodnoceni zvolenych jednotek

Maéme-li zvoleno kritérium pro ohodnoceni zdkaznika,
napft. jedno z kritérif (3), (4), a mame-li stanovenou jed-
notku k identifikaci, napt. obec, zbyva zvolit kritérium
pro ohodnoceni téchto jednotek.

Hleddme tedy napiiklad obce, které jsou né&jakym
zpusobem nejhorsi dle zvoleného zdkaznického kritéria.
V pripadé pouziti kritéria (4), tj. smérodatné od-
chylky spotieb daného zdkaznika, miZeme pro ohodno-
ceni obce pouzit napf. medidn smérodatnych odchylek
zakaznikl v dané obci. Pochopitelné l1ze pouZit i jiné sta-
tistiky (primér, maximum apod.), ale vyhodou medidnu
je ur€ité potlaceni vlivu extrémnich jednotlivcu.

V piipadé kritéria (3), tj. poméru IPRS za posledni fak-
turacni obdobi a PRS za totéZ obdobi, je situace ponékud
komplikovanéjsi. Neplati zde totiz jednoduchd tmeéra
“Cim véEtsi, tim hafe”. Proto navrhujeme pro pouZiti
kritéria (3) nasledujici postup:

1. Odstranime zdkazniky, ktefi maji posledni IPRS
a posledni PRS nizsf nez 7 620kWh! (tyto

zdkazniky povaZujeme z hlediska osazovani inte-
ligentnim méfenim za nezajimavé, i kdyby méli
nestabilni chovani).

2. Vypocteme 10. a 90. percentil z hodnot K ;2), tj.
z poméra IPRS/PRS pro (velké) zdkazniky.

3. Jako “problematické’oznac¢ime zdkazniky, pro

néz hodnota K. i(Q) lezi nad 90. nebo pod 10. per-
centilem.

4. Pro kazdou obec spolitime pocet a podil
té€chto “problematickych”zakaznikl a pro osazeni

Vv .

volime obce s nejvyssim podilem.

Pritom vyhodnocujeme pouze obce, které maji alespoii
25 “velkych”zakazniku (tj. zdkazniki, jejichz posledni
PRS nebo IPRS je vétsi nez 7 620kWh). Celkem se
jednd o cca 75% vsech obci.

KaZdopadné je pfi pouziti jakékoli kombinace uve-
denych volitelnych parametri vhodné identifikované
obce pfed rutinnim osazovanim inteligentnimi méftidly
podrobit hlubsi analyze za icelem ovéfeni, zda byl iden-
tifikovan opravdu hledany problém, ¢i zda byla obec
vybrana v disledku jiného jevu, ktery je z hlediska osa-
zeni méfenim nezajimavy. V krajnim pfipadé muize byt
pric¢inou vybéru obce napiiklad jeden siln€ netypicky se
chovajici zdkaznik.

3. Priklady

V tomto odstavci uvedeme nékolik piikladt identifiko-
vanych obci pomoci vySe uvedené metodiky. Dle po-
stupu popsaného v odstavci 2.3 byly s vyuZitim kritéria
(3) vypolteny podily “problematickych”zdkaznikt
v jednotlivych obcich. UvaZovany byly pouze obce,
které maji alespon 25 “velkych”zdkaznikd (. s po-
sledni PRS a zarovenn IPRS vétsi nez 7 620kWh).
Tyto obce byly sefazeny podle zastoupeni “problema-
tickych”zakaznikd, pficemz jako zdklad pro podil po-
slouzil pocet zdkazniku s dlouhou histori{ v dané obci
(zékaznici s tfemi a méné odecty tedy do vyhodnoceni
vibec nevstupuji). Z divodu diivérnosti zpracovavanych
tdaji budou identifikované obce v nésledujicim textu
uvadény pod kédovym oznacenim.

V tabulce 1 je uvedeno deset “nejhorSich”obcf, tj. obci
s nejvétsim zastoupenim “problematickych”zdkazniki
(dle definice v odstavci 2.3). Obec je identifikovana
nazvem obce a okresem, pro tplnost je pro kazdou obec
uveden celkovy pocet zakazniku, dile pocet zakaznikd
s dlouhou historii, pocet “velkych”zdkaznikii a pocet
problematickych zdkaznikG. V poslednim sloupci je

"Hodnota 7 620 kWh je definovand vyhlaskou [2] jakoZto hranice délici odbératele s teplotné z4vislym a teplotné nezdvislym odbérem.
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uveden procentni podil problematickych zdkaznikli na
celkovém poétu zdkaznikd s dlouhou historii.

Pocet odbérnych mist Podil

Obec | celkem | dl. hist. | probl. | prob.[%]
1 430 82 36 43,90
2 106 30 11 36,67
3 127 34 12 35,29
4 285 40 14 35,00
5 116 29 10 34,48
6 65 51 17 33,33
7 46 36 12 33,33
8 159 32 10 31,25
9 137 78 36 29,51
10 191 27 10 29,41
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Obrazek 3: Porovnén{ posledni IPRS a posledni PRS v kWh

pro jednotlivé zdkazniky — obec 9.

Na obrazku 4 je pro porovnani zobrazena situace v obci

v v

Tabulka 1: Deset ,nejhorSich® obci z pohledu zastoupeni
zakaznikt s vybocéujicim pomérem IPRS a PRS.

¥ %

Obrazek 2 ilustruje situaci v ,nejhorst™ obci 1. Na ose x
jsou vyneseny hodnoty posledni PRS pro kaZzdého za-
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Obrazek 2: Porovnani posledni IPRS a posledni PRS v kWh
pro jednotlivé zdkazniky — obec 1.

kaznika, na ose y pak hodnoty IPRS. V idedlnim pfipadé
(fj. v ptipadé stabilniho odbéru vsech zikazniki) by
se body pohybovaly okolo stiedni pifmky. Carkované
piimky vyznacuji hranice 10. a 90. percentilu. Body
leZici mimo ohranicenou oblast reprezentuji “proble-
matické”zakazniky. Pro ilustraci obrdzek obsahuje i
zékazniky se spotfebou mensi nez 7 620 kWh. Ti jsou
vyznaceni nevyplnénymi krouzky.

Na obrazku 3 je vykreslena situace v dalSi vybrané
obci z tabulky 1, obci 9 z okresu Plzen-Jih. Situace je
ponékud jina (napr. vétSina odlehlosti leZi v opacné po-
loroving, tzn. zdkaznici jako by spiSe zvySovali spotiebu,
taktéZz vidime nezanedbatelny pocet odlehlosti i mezi
zékazniky s malou spotiebou.

PhD Conference *12

Institucionalni repozitai AV CR http://hdl.handle.net/11104/0211485

z opacného konce Zebricku, tj. obce relativné sta-
bilni, oznacené jako “obec A”. Obec ma celkem 122
zakaznikl s dlouhou historii, pfi¢emZ zastoupeni pro-
blematickych zakazniki je cca 5%. Na obrazku je vidét,
Ze zdkaznikli mimo vymezenou oblast je pomérné dost,
nicméné se jednd o zdkazniky s malou spotfebou, ktefi
nebyli do kritéria zahrnuti.
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Obrazek 4: Porovnén{ posledni IPRS a posledni PRS v kWh
pro jednotlivé zdkazniky — obec A.
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Obrazek 5: Porovnani posledni IPRS a posledni PRS v kWh
pro jednotlivé zdkazniky — obec B.
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Poslednim ptfikladem je na obrdzku 5 obec B, taktéz
malo problematickd obec. Obec ma 1443 zakaznikd
s dlouhou historii, “problematicti’zdkaznici z toho tvoii
méné nez 1%. Z obrazku je patrné, Ze pocet zakaznikl
mimo oblast vymezenou zvolenymi kvantily je srovna-
telny s ostatnimi uvedenymi obcemi, ale celkovy pocet
zakaznikl uvnitf oblasti je fadove vyssi.

4. Zavér

Bylo diskutovano nékolik riznych moznosti vyuziti dat
z inteligentnich méfidel v pripadé jejich osazeni. Ke
vem témto moZnostem bylo pfihliZeno pfi ndvrhu me-
todiky pro osazovani méfeni. NavrZzend metodika je tedy
jakymsi kompromisem mezi protichidnymi pozadavky
vzhledem k rdznym moznostem vyuZziti.

NavrZzend metodika identifikuje obce s vysokym rela-
tivnim vyskytem problematickych zdkaznikd, pfi¢emz
problematickym se rozumi takovy zakaznik, ktery ma
vysokou variabilitu spotfeby v Case a zdroven se jednd
o zdkaznika s teplotné zavislou spotiebou.

V nésledujicim roce bude probihat ze strany distribucni
spolec¢nosti RWE GasNet ovéfeni, zda navrzena meto-
dika opravdu postihuje problematické zdkazniky a na
zaklad€ vysledka této analyzy bude rozhodnuto o prak-
tické aplikaci.

Podékovani

Autor dékuje svému skoliteli Emilu Pelikanovi za re-
vizi textu a vécné i formdlni pfipominky, dale pak celé
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feSitelské skupiné projektu GAMMA, bez niZ by tato
prace nevznikla.
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